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Dane jezykowe -
podstawa dziatania CLARIN-PL

— wytwadrca danych (zasobow) jezykowych
— repozytorium danych jezykowych
— informacja wejsciowa infrastruktury CLARIN-PL
 tekst, mowa => https://ws.clarin-pl.eu
* np. wydobywanie informacji z tekstu: temat, emocje
— podstawa do budowy narzedzi jezykowych
« w duzej czeSci opartych o uczenie maszynowe

* najprostsze zadanie: zliczanie stow w tekscie

« moze wymagac sprowadzenia stow tekstu do postaci stownikowe;
(tzw. lematyzacji)

* potrzebny jest tager morfo-syntaktyczny
* tokenizacja, przypisanie tokenom czesci mowy i lematow
* jak budujemy tager (uczenie maszynowe)
» potrzebujemy danych jezykowych
* tekst + meta-informacja (tokeny, lematy, czesci mowy)
‘ “ * zbidr treningowy, walidacyjny, testowy




Uczenie (maszynowe)
na danych (anotowanych)

* Uczenie z nauczycielem (z ang. supervised learning)
— dane wejsciowe => model ML => wyjscie
— budujemy model na podstawie par (tekst, etykieta)

Dane anotowane
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— mamy nadzieje, ze model bedzie generalizowat
— nauczymy system tylko tego co byto w danych (anotowanych)

— modele sg coraz wieksze
(np. BERT - 340 mln. liczb do wyznaczenia)



Problemy z danymi w uczeniu
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Transfer wiedzy jako < ¥ ®
remedium na czesc¢ problemow S| (o=

* Transfer learning

— wykorzystanie modelu nauczonego na innym zdaniu
— douczenie go w nowym zadaniu

* Modele jezykowe
*  gigantyczne modele na bazie bardzo duzvch zbiorow tekstow >
nie wymagajacych znakowania
«  uczenie nadzorowane faStTEXt ‘x
* mimo formalnego braku etykiet

«  predykcja stowa (maskowanie), predykcja nastepnego zdania
« ogdblnodostepne modele

* SOTA w wielu zdaniach klasyfikacji tekstu
— bierzemy model jezykowy -
— douczamy go do konkretnego zadania HUGGING FACE
* dane potrzebne, ale mnigj, albo lepsze wyniki na tych samych danych

» Transfer miedzyjezykowy
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Spersonalizowane NLP

* Analiza emocji (wiele modelu, rézne wymiary)
— bardzo goracy temat
— uczenie maszynowe: tekst -> poziomy réznych emocji
— ludzie sa rézni i maja rozne oceny emocji tego samego tekstu

S AA
o= 220
— rozwijamy metody, ktére dodatkowo modelujq ludzi (i nie tylko)
— model cztowieka (tendencyjnos$c) mozna dostosowac do osoby na
5-6 przyktadach

. Danejezykowew obszarach subiektywnych (emocje, mowa
nienawisci, ...) powinny zawieraé informacje o ocenlajacych

— przynajmnlej identyfikator
— dane demograficzne (wiek, pted, ...)



Wydobywanie relacji miedzy fragmentami
tekstow - semantyka i podobienstwo zdan

* Uchwycenie charakteru relacji (jakiego rodzaju jest to
podobienstwo) wymaga analizy tekstéw na wielu
poziomach (leksykalnym, sktadniowym, semantycznym)

» Zdania pozornie podobne mogga byc sprzeczne np. ze
wzgledu na wystagpienie w nich odmiennych jednostek

nazewniczych

* Konstruowanie zbioru (testowo trenmgowego) wymaga
zebrania reprezentatywnej probki tekstow:
— rdznorodnosé tematyczna / dziedzinowa

— rdznorodnosc zjawisk jezykowych (jednostki nazewnicze,
wyrazenia czasowe i przestrzenne itd.)

— roéznorodno$c relacji (parafraza, zawieranie, krzyzowanie,
sprzecznosé, wynikanie itd.)

— pracareczna minimum 2+1; dla pewnych typow relac;ji
trudno osiggnac zgodnosé



Czyszczenie danych
(wejsciowych czy do uczenia modelu)

* Z danych potrzeba usunac dane osobowe
— https://ws.clarin-pl.eu/anonymizer

* Pozyskiwane dane tekstowe zawierajg wiele
zanieczyszczen (specyficznych dla zrodta)
— ASR: brak interpunkcji, duze litery, podziat na zdania
* https://ws.clarin-pl.eu/punctuator
— OCR/PDF
 podziat na kolumny i ciggtosé tekstu, kroje czcionki, obrazy
* niejezykowe wtracenia
* literowki, sklejenia wyrazow, przeniesienia, podziat na akapity
— portale informacyjne, spotecznosciowe
* brak dostepu
« wtracenia z reklam czy odsytaczy do powigzanych tresci
* materiaty zbiorcze



https://ws.clarin-pl.eu/anonymizer
https://ws.clarin-pl.eu/punctuator

Zanieczyszczenia danych - przvktad
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* Dane na zadany temat (stowa klucze) z kilku portali
informacyjnych (15 tys. dokumentéw)

* Detekcja tematyki i jej zmiennosci w czasie

Akapit tekstu

REDAKCJA POLECA

Stworz swojg umowe - szybko i profesjonalnie!

3 linie tekstu

Komentarz dnia

Newsletter Zapisz sie i bgdz na biezgco

Niepetnosprawni

Tekst

Nie masz jeszcze konta w serwisie? Dotgcz do nas
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https://ws.clarin-pl.eu/topic

Podsumowanie DBAJO..

JEZYK POLSK]

* Dane jezykowe sg niezbedne do budowy i dziatania narzedzi
jezykowych

 Pozyskanie danych, zapewnienie ich reprezentatywnosci, ich
anotacja, ale tez i czyszczenie jest procesem kosztownym .
. V4 . 14 . ‘
* Przy opracowaniu danych (korpusow) nalezy dbac o zachowanie
— jakosci: spéjnosci/reprezentatywnosci/....
— jak najwiekszej iloSci informac;i
* Przy automatycznym pozyskiwaniu danych nalezy zwrécié uwage
na minimalizowanie zanieczyszczen

* Do opracowania i efektywnego uzycia technologii jezykowych
potrzeba trzech rzeczy

— danych, danych, danych....
— dobrejjakosci i poprawnie anotowanych

* Duzo, dobrej jakosci, otwartych zbiorow danych jezykowych
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CLARIN-PL o ¢ Dziekuje za uwage!
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